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Descrição 
Técnicas de inteligência computacional têm obtido destaque na literatura na última década devido ao seu poder 

de busca baseado no seu paralelismo implícito e otimização multi-tarefa [1]. Alguns dos algoritmos são bastante 

conhecidos, como otimização por enxames de partículas (PSO, Particle Swarm Optimization), Colônia de 

Abelhas artificiais (ABC, Artificial Bee Colony), Busca por cardumes (FSS, Fish School Search), dentre outros 

[2,3]. É possível encontrar aplicações das mais diversas como otimização real, inteira e binária e aglomeração 

(do inglês clustering) [4]. 

Os algoritmos mais usuais têm soluções candidatas (agentes) coexistindo durante todo o processo iterativo [5]. 

Estes se comunicam por algum mecanismo pré-determinado e irão gerar novas soluções a partir das existentes. 

Todavia, tais condições podem ser melhoradas. 

O aprendizado por reforço (RL) [6,7] é uma área de aprendizado de máquina centrada na maneira como os 

agentes de software devem executar ações em um ambiente, a fim de maximizar alguma noção de recompensa 

cumulativa. Pode-se estender essa ideia aos agentes supracitados, de modo que estes possam alterar seu 

comportamento à medida que as condições da busca sejam variáveis. Isto implica que cada solução candidata 

pode seguir a busca como uma partícula (do PSO) em determinado instante, ou como uma abelha (do ABC) no 

momento seguinte, a depender da resposta de reforço recebida. 

O RL já está presente na literatura de inteligência computacional, mas basicamente para atualizar os valores dos 

parâmetros livres de um mesmo algoritmo. O objetivo deste projeto é investigar as formas como os algoritmos 

podem trocar informações baseada em reforço para aumentar a capacidade de solução de problemas complexos 

e depois utilizar estas abordagens para resolver problemas reais de engenharia. 
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