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Descrição – Os Modelos de Difusão (MDs) têm se destacado como o estado da arte em Inteligência 

Artificial (IA) para problemas generativos, superando em alguns aspectos abordagens tradicionais 

como GANs e VAEs. Operando em um paradigma encoder-decoder, esses modelos mapeiam a entrada 

em um espaço latente e a reconstroem iterativamente, simulando um processo de difusão progressiva 

e reversa. Ho et al. (2020) [1] introduziram o conceito de Modelos Probabilísticos de Difusão com 

Denoising (DDPMs), estabelecendo as bases teóricas para muitos trabalhos subsequentes. 

Embora inicialmente propostos para remoção de ruído em imagens, os modelos de difusão 

demonstraram grande versatilidade e estão sendo aplicados em diversos campos. Dhariwal & Nichol 

(2021) [2] mostraram que esses modelos podem superar GANs na síntese de imagens, alcançando 

resultados superiores em termos de qualidade e diversidade. Além disso, Rombach et al. (2022) [3] 

propuseram uma abordagem para gerar imagens de alta resolução usando modelos de difusão latentes, 

permitindo a criação de imagens detalhadas e realistas. 

Esta pesquisa propõe uma revisão sistemática da literatura sobre modelos de difusão, abrangendo desde 

os trabalhos pioneiros de Ho et al. (2020) [1] até os avanços mais recentes, como a técnica de classifier-

free diffusion guidance proposta por Ho & Salimans (2021) [4]. Além de comparar diferentes tipos de 

modelos de difusão, como DDPMs e modelos baseados em Equações Diferenciais Estocásticas (SDEs). 

Esta pesquisa tem como objetivo explorar a multimodalidade em modelos de difusão, investigando e 

prepondo técnicas para integrar informações de áudio e vídeo, como proposto por Chen et al. (2024) 

[5]. O objetivo é expandir as capacidades e aplicações dos modelos de difusão, impulsionando o campo 

da IA generativa em direção a novas possibilidades criativas e aplicações inovadoras. 
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