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Descrição: 
 
A previsão de séries temporais é uma tarefa importante no campo da inteligência 
computacional. Um dos modelos estatísticos mais importantes para a previsão de séries 
temporais é o modelo autorregressivo integrado de médias móveis (ARIMA). Sua 
popularidade vem de suas características estatísticas bem como seu processo de 
construção bem definido pela metodologia de Box e Jenkins [1].  No entanto, modelos 
ARIMA assumem uma estrutura de correlação linear da série temporal, logo não podem 
mapear padrões lineares da série. Considerando que as séries temporais do mundo real 
geralmente são compostas por padrões lineares e não lineares, a utilização de modelos 
ARIMA nesses casos pode não ser satisfatória. 
Por outro lado, métodos para previsão baseados em modelos não lineares como Redes 
Neurais Artificiais (RNAs) e máquinas de vetores de regressão (SVR) são mais 
robustos à presença de dados ruidosos e possuem capacidade de realizar mapeamentos 
de padrões não lineares [2]. A desvantagem de tais métodos é que podem apresentar 
problemas relacionados com a especificação de modelos, underfitting e overfitting. 
Uma forma de contornar as desvantagens dos modelos lineares e não lineares é através 
da utilização de sistemas híbridos. Sistemas híbridos sequenciais [3, 4] são baseados 
na utilização de um modelo para prever a série temporal, seguido sequencialmente de 
outro modelo que realiza a previsão da série de resíduos. A série de resíduos é obtida 
através da diferença entre o valor da série temporal e sua previsão. Portanto a previsão 
final do sistema pode ser obtida através da soma das duas previsões (da serie original, 
e da série de resíduos). Em geral, sistemas híbridos sequenciais podem ser divididos 
em três passos: previsão da série, previsão dos resíduos e combinação de previsões. 
O objetivo deste projeto é explorar arquiteturas de sistemas híbridos sequenciais para 
melhorar a acurácia da previsão de séries temporais, podendo ser utilizados modelos 
baseados em deep learning nos resíduos [5], ensembles e outras técnicas. 
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