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Resumo 
A detecção de objetos envolve localizar e classificar múltiplos objetos em uma mesma 
imagem, sendo uma das principais tarefas da visão computacional [1]. Atualmente, os 
modelos baseados em aprendizagem profunda constituem o estado da arte e são 
comumente treinados usando o paradigma da aprendizagem supervisionada [1]. 
 
Uma das principais dificuldades enfrentadas nessa área é a aquisição de bases de dados 
adequadas para o treinamento eficaz de modelos de aprendizagem profunda. Nesse 
contexto, a Inteligência Artificial Centrada em Dados (Data-Centric AI) se dedica ao 
estudo da construção e otimização de bases de dados, visando maximizar a eficiência 
no treinamento de redes neurais profundas [2]. 
 
É sabido que quanto maior a distinção entre as classes de um conjunto de dados, mais 
simples e eficiente tende a ser o treinamento de classificadores [3]. Guan et al. [3]  
propuseram a métrica Distance-based Separability Index (DSI) para mensurar a 
separabilidade entre classes em uma base de dados. Além disso, abordagens 
hierárquicas que agrupam classes semelhantes demonstram potencial para aumentar o 
desempenho de detectores de objetos [4]. 
 
No trabalho de Junior et al. [5], uma nova distribuição de classes foi proposta para a 
base de dados FICS PCB, composta por imagens de placas de circuito impresso. 
Originalmente, as classes eram: capacitor, resistor, indutor, transistor e diodo. Usando 
métricas de variabilidade intra e interclasse, os autores propuseram uma redistribuição 
manual das classes, criando a FICS PCB REMAP, que incluía as classes: capacitor 
cerâmico, capacitor tântalo, capacitor eletrolítico, resistor, circuito integrado, indutor, 
diodo LED e diodo. Essa nova distribuição resultou em um aumento de 22,02% no 
mAP do modelo YOLOv5 em relação à distribuição original. 
 
O presente trabalho tem como objetivo explorar e avaliar algoritmos de aprendizado de 
máquina capazes de propor redistribuições automáticas de classes para bases de dados 
de detecção de objetos, maximizando a variância interclasse e minimizando a variância 
intraclasse. Espera-se, assim, melhorar o desempenho de modelos de detecção de 
objetos baseados em redes neurais profundas. 
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