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Descrição – O desenvolvimento de algoritmos de Inteligência Artificial (IA) capazes 
de compreender e dominar uma linguagem é um desafio significativo na área de 
Processamento de Linguagem Natural (NLP) [1]. Recentemente, os Large Language 
Models (LLMs), como o ChatGPT, têm ganhado destaque na academia, indústria e 
sociedade devido aos resultados notáveis [2]. 
 
A área jurídica oferece oportunidades para aplicação dos modelos de linguagem. Uma 
análise de mais de seiscentos artigos relacionados a NLP & Law revelou um aumento 
no número de trabalhos sobre o tema, bem como a diversificação das tarefas e línguas 
abordadas [3]. No entanto, o uso de modelos como o ChatGPT também apresenta 
problemas conhecidos, como a alucinação, em que as respostas geradas são coerentes, 
mas falsas [1].  
 
Nesse sentido, foi proposto o TruthfulQA, um benchmark composto de 817 perguntas 
que abrangem 38 categorias, incluindo saúde, direito, finanças e política [4]. As 
perguntas do TruthfulQA foram elaboradas de forma que alguns seres humanos 
responderiam falsamente devido a crenças errôneas ou conceitos equivocados. 
Estratégias de treinamento podem ser exploradas para reduzir a alucinação e aumentar 
a veracidade das respostas dos LLMs [5]. Por exemplo, em uma versão do LLM  
LLaMA chamado Alpaca, a estratégia ITI (Improving Truthfulness Induction) melhora 
sua veracidade de 32,5% para 65,1%  [5]. 
 
Outro desafio é a dependência de modelos e bases de dados proprietários, além dos 
altos custos computacionais para treinamento [6]. Portanto, pesquisas estão sendo 
realizadas para tornar o treinamento desses modelos mais acessível e desenvolver 
modelos e bases de dados de código aberto [7]. 
 
O objetivo deste trabalho é investigar o efeito de estratégias de treinamento, pós 
processamento e baseadas em agentes (Agentic LLM [8]) na veracidade das respostas 
de LLMs no âmbito jurídico. Além disso, propõe-se a criação de um benchmark 
análogo ao TruthfulQA, porém em língua portuguesa. 
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