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O avanço da tecnologia e a coleta massiva de dados têm impulsionado o 

desenvolvimento de algoritmos de aprendizado de máquina cada vez mais complexos e 

eficientes [1]. No entanto, muitas vezes esses dados são distribuídos em diferentes 

locais, o que torna difícil a tarefa de treinar um modelo com essas informações [2]. 

Além disso, o compartilhamento desses dados pode violar a privacidade das pessoas ou 

empresas envolvidas [3]. 

O aprendizado federado é um paradigma recente [4] que permite o treinamento de 

modelos de aprendizado de máquina em conjuntos de dados distribuídos e 

descentralizados, sem a necessidade de compartilhar os dados diretamente entre os 

participantes. O aprendizado federado permite então que múltiplas entidades (por 

exemplo, dispositivos móveis, sensores, servidores em diferentes locais) colaborem 

para treinar um modelo sem compartilhar seus dados brutos. Esta abordagem promove 

a colaboração entre diferentes entidades, ao mesmo tempo em que protege a 

privacidade dos dados e minimiza os custos associados à comunicação e ao 

armazenamento centralizado e pode ser utilizada em diversos cenários, desde 

segurança urbana até cidades inteligentes [5]. 

Por outro lado, a detecção de gestos anômalos desempenha um papel importante em 

áreas como saúde, segurança e interação humano-máquina, permitindo identificar 

movimentos ou padrões de comportamento que se desviam dos padrões normais. No 

entanto, a construção de modelos robustos para essa tarefa enfrenta desafios como a 

escassez de dados rotulados de gestos anômalos e a necessidade de proteger a 

privacidade dos dados de diferentes fontes [6, 7]. O aprendizado federado é uma 

solução promissora para lidar com esses problemas de descentralização e a privacidade, 

permitindo o treinamento colaborativo de modelos sem compartilhamento de dados 

brutos. 

Este projeto propõe o desenvolvimento de uma abordagem que combina 

aprendizado federado com transferência de aprendizado para detecção de gestos 

anômalos. A proposta visa adaptar modelos treinados em dados de gestos normais 

em um domínio para outros contextos, garantindo robustez e eficiência enquanto 

respeita as restrições de privacidade. 

O projeto contribuirá para o avanço na detecção de gestos anômalos em cenários 

distribuídos, com aplicações práticas em saúde e segurança. Além disso, abordará 

questões críticas relacionadas à privacidade, eficiência e generalização de modelos em 

aprendizado federado, alinhando-se aos Objetivos de Desenvolvimento Sustentável 

(ODS) 3 e 9. 
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