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Descrição 

    A transcrição automática de textos manuscritos em imagens de documentos ainda apresenta desafios 

significativos, especialmente em cenários com escassez de dados e alta variabilidade de estilos de escrita. 

Embora sistemas HTR (Handwritten Text Recognition) tenham evoluído consideravelmente com o uso de 

modelos de aprendizado profundo, o desempenho de sistemas HTR em documentos complexos e escritos 

cursivos ainda é limitado. Isso se deve, em grande parte, à diversidade dos estilos de escrita e à falta de grandes 

volumes de dados anotados necessários para treinar modelos robustos [1][2]. 

    Neste contexto, abordagens baseadas em síntese de imagens de texto manuscrito têm emergido como 

alternativas promissoras para contornar o problema da escassez de dados. Tais métodos têm como objetivo 

gerar imagens sintéticas realistas que preservem a variabilidade de conteúdo e estilo observada em dados reais. 

Métodos baseados em Generative Adversarial Networks (GANs) foram os mais explorados ao longo dos anos, 

seguidos por abordagens baseadas em Diffusion Models [3][4][5]. 

    Apesar dos avanços recentes, a geração de textos manuscritos ainda enfrenta desafios significativos. A 

maioria dos modelos existentes se concentra em palavras isoladas, com poucas propostas abordando a coerência 

visual e linguística de sequências mais longas. Além disso, a geração de estruturas como linhas ou parágrafos 

sintéticos continua sendo rara e computacionalmente custosa [6]. 

    Dessa forma, este projeto de doutorado propõe o desenvolvimento e integração de um modelo generativo 

baseado em Diffusion Models para a síntese de linhas manuscritas. O objetivo é produzir dados com variação 

de estilo, ruído realista e estrutura semântica coerente, visando apoiar tarefas de reconhecimento de escrita. 

Para conhecer mais sobre o orientador e seus temas de pesquisa, convido a assistir a entrevista aqui. 
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