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Descricéo:

A previsdo de séries temporais é uma tarefa importante no campo da inteligéncia
computacional. A previsdo de séries temporais através de modelos lineares como o
autorregressivo integrado de médias méveis (ARIMA) geram residuos [1] que podem
apresentar padrdes heteroscedasticos e nao-lineares, tornando a previsdo dos residuos
mais complexa. A previsdo final pode ser obtida atraves de operadores lineares como
soma, regressdo linear, e ndo-lineares como redes neurais artificiais (RNAS) [2]. Porém
a selecdo do modelo que melhor representa a relacéo entre as previsdes € um problema
em aberto.

Métodos tradicionais para previsdo de residuos baseados em modelos ndo lineares
como RNAs e méaquinas de vetores de regressao (SVR) tém sido empregados e
posteriormente combinados com diversos operadores de previsdo como soma, RNAS e
SVRs para obter a previsdo final [3, 4, 5].

Modelos ndo-lineares podem apresentar problemas de especificagdo, underfitting e
overfitting que podem degradar a acuracia das previsdes. A utilizacdo de abordagens
baseadas em aprendizado local [6] baseia-se em dividir 0 espaco de dados e gerar um
modelo especializado para um conjunto de solugdes [7]. O objetivo € verificar se
modelos de combinacdo lineares baseados em aprendizagem local podem obter
resultados melhores que os modelos ndo-lineares tradicionais.
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