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Resumo 
 
Séries temporais são conjuntos de dados coletados ao longo do tempo e ordenados cronologicamente. Entre 
elas, existem as que podem ser desagregadas ou agrupadas em sub-séries, dependendo de critérios como 
localização geográfica, fontes de informação ou regras de negócio, resultando em séries hierárquicas que 
podem ser analisadas em vários níveis de detalhe [1].  
 
A previsão de séries temporais visa descrever a estrutura da série e modelar as observações passadas para 
prever futuros valores. Métodos tradicionais como o framework do ARIMA capturam padrões lineares nas 
séries possuem limitações ao lidar com padrões não-lineares [2]. 
 
Para modelar padrões não-lineares, técnicas de aprendizagem de máquina, como Redes Neurais Artificiais 
Perceptron de Multicamadas e Máquinas de Vetores de Suporte para Regressão, são frequentemente 
utilizadas. Por outro lado, podem enfrentar problemas como má especificação de parâmetros, underfitting e 
overfitting quando aplicados a dados reais [3]. 
 
A seleção do modelo adequado para uma série temporal pode ser desafiadora, especialmente na identificação 
se a série possui padrões lineares e/ou não-lineares [4]. Para melhorar a previsão e lidar com essas incertezas, 
utiliza-se a combinação de diferentes modelos, conhecida como ensemble. Essa abordagem combina 
diferentes modelos por meio de três passos: geração do grupo de modelos, seleção e agregação de previsões 
[5]. 
 
A literatura indica que técnicas de ensemble, que agregam múltiplos modelos, oferecem melhores resultados 
do que modelos sozinhos [3, 5, 6]. Este projeto propõe aplicar técnicas de ensemble a séries temporais 
hierárquicas, com a hipótese de que a abordagem combinada será mais eficaz na captura das dinâmicas e 
complexidades das séries temporais quando comparada com modelos aplicados separadamente. 
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