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Descricdo — A utilizacdo de informacgOes textuais na previsdo de variaveis
macroeconémicas como: inflacdo, desemprego e taxa basica de juros, tem ganhado
destaque diante dos avancos recentes em processamento de linguagem natural (PLN) e
aprendizado de maquina [1][2]. Narrativas econdmicas, compreendidas como
conjuntos coerentes de ideias disseminadas por noticias, relatérios e discursos publicos,
exercem influéncia sobre a dindmica dos principais indicadores macroeconémicos
[3][4]. Essa influéncia decorre do papel da informagdo na formacéo de percepcdes
sobre riscos, incertezas e a trajetoria futura da politica econémica [5].

No contexto brasileiro, a previsao desses agregados é particularmente complexa devido
a elevada sensibilidade a ciclos econémicos, choques de oferta, volatilidade externa e
mudangas no ambiente institucional. As narrativas capturam nuances qualitativas
frequentemente ausentes em séries temporais tradicionais, como percepcdes sobre a
credibilidade da politica monetaria, pressdes inflacionarias setoriais e expectativas
relacionadas ao mercado de trabalho [6][7].

Assim, a integracdo de informacOes textuais aos modelos preditivos amplia a
capacidade de representacdo de fendmenos dinamicos e ndo lineares, especialmente em
periodos de instabilidade.

Apesar desse potencial, identificar quais narrativas possuem relevancia estatistica e
econdmica constitui um desafio metodoldgico. A alta dimensionalidade dos textos, a
redundancia semantica, a variacdo temporal da atencdo da midia e o ruido
informacional dificultam o processo de selecdo de componentes realmente
significativos [8].

Métodos tradicionais baseados em modelos de topicos, técnicas de reducdo de
dimensionalidade e medidas classicas de importancia, embora amplamente
empregados, dependem de representacdes simplificadas do texto ou de pressupostos
rigidos sobre sua estrutura latente [1][9].

Além disso, podem falhar na captura de dependéncias contextuais profundas,
ambiguidade e relagdes semanticas complexas.

Nesse cenario, abordagens contemporéneas baseadas em Inteligéncia Artificial (1A)
Generativa surgem como alternativas promissoras para identificar, sintetizar e ranquear
narrativas econdmicas. Esses modelos sdo capazes de explorar relagcbes causais
implicitas, reorganizar informacgdes dispersas e detectar padrées que ultrapassam as
capacidades dos métodos tradicionais de PLN [10].

O projeto propde uma andlise comparativa entre duas abordagens de selecdo de
narrativas: (i) métodos tradicionais baseados em aprendizado de méaquina (AM) e
modelos de tdpicos; e (ii) métodos apoiados em IA Generativa. O objetivo é avaliar em
que medida a IA Generativa aprimora a identificagdo das narrativas mais relevantes
para a previsdo da inflacdo, do desemprego e da taxa Selic, contribuindo para uma
compreensdo mais aprofundada do papel informacional dos textos na modelagem
macroecondmica.

A pesquisa pretende oferecer: (i) avancos metodoldgicos no desenvolvimento de
mecanismos computacionais para selecdo de narrativas; (ii) evidéncias empiricas sobre

0 impacto de diferentes estratégias de extracdo textual na previsdo de agregados
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macroeconémicos; e (iii) uma compreensdo mais robusta sobre como as narrativas
moldam a dinamica dos principais indicadores macroeconémicos brasileiros.
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