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A crescente disponibilidade de dados publicos tem impulsionado a utilizagdo de técnicas de
Ciéncia de Dados [1] e Inteligéncia Artificial em diversas areas, incluindo satde, educagao,
seguranca publica, mobilidade urbana e gestdo governamental. Apesar dos avangos recentes,
a aplicacdo de modelos de Inteligéncia Artificial em cenarios reais ainda enfrenta desafios
relacionados a heterogeneidade dos dados, mudangas temporais nos padrdes observados e falta
de interpretabilidade dos resultados. Modelos avangados de aprendizado de maquina
frequentemente alcancam elevado desempenho preditivo, porém operam como "caixas-
pretas", dificultando a compreensdo dos fatores que influenciam suas decisdes. Em aplica¢des
governamentais e de interesse publico, a transparéncia e a confiabilidade dos modelos sdo
requisitos fundamentais para sua adogdo. Problema: Como desenvolver modelos de
Inteligéncia Artificial capazes de realizar previsdes precisas em bases de dados publicas
heterogéneas, mantendo niveis adequados de interpretabilidade, robustez e adaptagdo as
mudangas presentes nos dados? Hipétese: A combinagdo de técnicas modernas de aprendizado
de maquina, aprendizado profundo e métodos de Inteligéncia Artificial Explicavel (XAI) pode
produzir modelos preditivos mais confidveis, interpretaveis e adaptaveis a cendrios reais
caracterizados por heterogeneidade e mudancas de distribuicdo dos dados. Objetivo: Propor
uma arquitetura baseada em Inteligéncia Artificial Explicavel para modelagem preditiva em
dados publicos heterogéneos, considerando aspectos de desempenho, interpretabilidade e
adaptacdo a mudancgas nos dados. Metodologia: A pesquisa seguird uma abordagem
quantitativa e experimental. Inicialmente, serdo coletados datasets publicos oriundos de portais
governamentais, bases socioecondmicas, educacionais ¢ de saide. Em seguida, serdo
calculadas métricas estatisticas e estruturais para caracterizar os dados e identificar diferentes
niveis de heterogeneidade. Serdo avaliados algoritmos [2] de regressdo e classificacao,
Paralelamente, serdo empregados métodos de explicabilidade,[3] como SHAP e LIME, para
interpretacdo das previsdes. Posteriormente, sera proposta uma arquitetura capaz de selecionar
dinamicamente modelos mais adequados em funcdo das caracteristicas dos dados e de
possiveis mudancas temporais identificadas. Os experimentos serdo avaliados por meio de
métricas de desempenho, estabilidade, interpretabilidade e custo computacional. Resultados:
Desenvolvimento de uma taxonomia para caracteriza¢do de datasets publicos; Proposi¢ao de
um framework inteligente para modelagem preditiva adaptativa; Melhoria da
interpretabilidade dos modelos de Inteligéncia Artificial; Producdo de ferramentas e artefatos
reproduziveis para a comunidade cientifica ; Publicacdo de artigos em periddicos e
conferéncias de alto impacto nas areas de Ciéncia de Dados e Inteligéncia Artificial.
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